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Bevezetés

Motivdcio
Egy idSbeli szobedgyazdsi modell ismertetése és alkalmazdsdnak demonstraldsa
Nagy nyelvmodellek tdrsadalomtudomdnyi alkalmazdsdnak lehetéségei és korldtai
Relevancia
Szdmitégépes tarsadalomtudomany
Természetesnyelv-feldolgozds
A tdrsadalom vizsgdlata a nyelven (hagy mennyiségi széveges adaton) keresztil
Gépi- és mélytanuldsi eljardsok

Nagy mennyiségl adat automatizalt feldolgozdsa, tadrsadalmi 6sszefiggések feltardsa
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Szovegkorpusz

Korpusz Az elemzett szovegkorpusz kapcsolodik
Orbdn Viktor beszédek az ELTE T4TK Szociolégia Doktori Iskoldban
2007-2021 végett PhD kutatdshoz

az ELTE RC2S2 kutatécsoport A politikai

1000+ beszéd

nyilvdnossdag rétegei Magyarorszdgon
Eléfeldolgozds (2001-2020)* cim{ kutatdsdhoz is.

Tokenizdlds és lemmatizdalds

Szignifikdns n-grammok és névelemek

felismerése * A Nemzeti Kutatdsi, Fejlesztési, és Innovdciés Hivatal

Stopszavazas (NKFIH) dltal tdmogatott kutatds, azonositéja K-134428.


https://tatk.elte.hu/doktori
https://rc2s2.elte.hu/
https://rc2s2.elte.hu/project/a-politikai-nyilvanossag-retegei-magyarorszagon-2001-2020/
https://rc2s2.elte.hu/project/a-politikai-nyilvanossag-retegei-magyarorszagon-2001-2020/
https://rc2s2.elte.hu/project/a-politikai-nyilvanossag-retegei-magyarorszagon-2001-2020/

Szébedgyazasi vektortérmodellek

A szobedgyazdsi vektortérmodellek nyelvelméleti hdtterét az eloszldsi hipotézis
adja (Firth 1957)

Egy szénak nincsen inherens jelentése, annak kontextusa adja a jelentést
Tipusok

Neurdlis hdlé alapi szébedgyazds

Egyittes eloszldson alapulé szébedgyazdas

Modszertan

Az egyik legismertebb neurdlis halé alapt modell-implementdcié a word2vec
(Mikolov et al. 2013)

Osszehasonlité vizsgdlatok (Wendlandt 2018), dltaldnos vélekedés szerint a neurdlis halé
alapu szébedgyazdsi modellek jobban teljesitenek

Elemzés, mely szerint megfelels bedllitadsok mellett a két modell azonos (Levy et al. 2015)



Pointwise Mutual Information

Az egyittes eloszldson alapulé széobedgyazdshoz kapcsolédd mérészdm

Pointwise Mutual Information (PMI) (Church & Hanks 1990)

P(w,
PMI(w,c) = log B (\S;/PC(Z:)

ahol w: a szétdr szavai, C: a kontextus szavak
P(w,c): a w sz6 és a ¢ kontextus sz6 egyittes eléforduldsénak valészinisége

P(W)P(c): a w szé és a ¢ kontextus sz6 eléforduldsi valésziniségének szorzata



Positive Pointwise Mutual Information

A PMI matrix negativ értékeinek figyelmen kivil hagydsa

A figyelem azokra a szépdrokra 6sszpontosul, amelyek a véletlenhez képest
gyakrabban jarnak egyitt

Positive Pointwise Mutual Information (PPMI) (Levy et al. 2015)

PPMI(w,c) = max(PMI(w,c),0)

ahol w: a szétdr szavai, C: a kontextus szavak
PMI(w,c): a PMI matrix értéke a w szé és a ¢ kontextus szé pdrra

max(PMI(w,c),0): a maximuma a PMI értékének és a nullanak



Temporal Positive Pointwise Mutual Information

ldSbeli szobedgyazdsi modellek

A PPMI-hez hasonlé bedgyazds (Yao et al. 201 8)

Mikolov féle sekély neurdlis halé Kdlmdn-szirds kiegészitése (Bamler és Mandt 2017)
Temporal Positive Pointwise Mutual Information (TPPMI) (Rakovics 2022)

Dinamikus szébedgyazdsi modell, az id6beli valtozds (idéegység lehet példdul egy hénap)
lekbvetésére képes szobedgyazdsi vektortérmodell
Kilonboz6 hénapokbdl szdrmazé szévektorok egymdshoz képesti viszonydt lehet

modellezni

A kontextus szavak megegyeznek a hénaponként szamolt PPMI matrixokban

Mozgé dtlagoldshoz hasonlé eljdrdssal dolgozik: az aktudlis honap szévektordnak
kiszdmoldasdndl a kérnyezé hénapok szévektorait is figyelembe veszi



Elemzés és a szovektorok eértelemzeése

Elemzés és értelmezés
A Temporal Positive Pointwise Mutual Information (TPPMI) szébedgyazds haszndlata

A vektorok egymdshoz képesti helyzete a vektortérben, illetve azok vdltozdasa jél
megragadhatd

Egy adott sz6 szévektordnak idébeli valtozdsa alapjdn szé jelentésvdaltozdsdara
kovetkeztethetink

A szévektorok egymdshoz képesti vdltozdsa alapjdn a vizsgdlt szavak jelentéseinek
egymdshoz képesti alakuldsdra kévetkeztethetiink

Vizualizdcid

Két dimenzidban grafikusan is |6l kovethetSk a vektorok idébeli trajektoridi
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Adatok és modszertani keret

Adatbazis Médszertani keret
European Social Survey (ESS) Virtudlis valaszok generdldsa a
2020-2021 (-I 0. hullém) GPT-3.5 Turbo nyelvmodell-lel

A virtudlis vdlaszadé szociodemografiai
tulajdonsdgainak és bal-jobb skdldn mért
Kérdésblokkok (pl. politika, demokrdcia) politikai bedllitéddsdnak meghatdrozdsa a

prompt-oldskor

30+ orszdg, koztlk Magyarorszdg

o Minden vdlaszaddhoz 10 virtudlis valasz gene-
Kutatasi kérdés raldsa, majd azok osszegzése és értékelése
Haszndlhaté-e a GPT mint virtudlis

vdalaszadao?

Valddi és virtudlis valaszok szisztematikus
kiértékelése és az eredmények
osszehasonlitdsa



Virtualis valaszok generalasa

Prompt engineering (Yao et al. 2023)
Prompt meghatdrozdsa

Virtudlis valaszado attributumai: ,,Pretend you are a Hungarian 42-year-old female with 16
years of education who is very right leaning politically.”

Magyar valaszaddk haszndlata

Nem, életkor és iskolai évek szama a vdalaszaddk tényleges neme, életkora és iskolai évek
szdma alapjdn kerilt meghatdrozdsra

A bal-jobb skdalan mért politikai bedllitédds fokozatai a left /right, very /slightly szavakkal
keriltek bedllitdsra

Kérdés: ,,How interested would you say you are in politics¢ Are you 1. very interested, 2.
quite interested, 3. hardly interested, 4. not at all interested? Answer with the listed options!”



Mennyire érdekli Ont a politika?
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Regresszids egyiitthatok

politikai érdeklédés ~ nem + életkor + iskolai évek szama + bal-jobb skdla értéke
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Osszeqzés

ldSbeli szobedgyazdsi vektortérmodellek
Szavak relativ jelentésvdltozdsdnak kvantitativ vizsgdalatdt teszik lehetévé
Erdemes lehet kiegésziteni ezt a megkézelitést kvalitativ elemzéssel is
Nagy nyelvmodellek tarsadalomtudomdnyi alkalmazdsa lehetéségei és korldtai
Lehetséges-e a kérdéives kutatdsokat nagy nyelvmodellekkel helyettesiteni?
Valoédi és virtudlis valaszadok vdlaszainak kiértékelése
Szdmitégépes tadrsadalomtudomdny
Modszerek lehetéségeinek és korlatainak feltérképezése

Kritikus, reflexiv és tudomdnyos szemlélet
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